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Sazetak—Poslednjih godina, napredak u vestackoj inteligenciji
otvara nove moguénosti za efikasnije upravljanje rizicima i
ublazavanje prirodnih Kkatastrofa koje predstavljaju ozbiljan
izazov za zemlje u svetu. Metode veStacke inteligencije, poput
nadgledanog ucenja, nenadgledanog ucenja, dubokog ucenja,
pojacanog ucenja i dubokog pojacanog uclenja, prikazane u
ovom radu, mogu se koristiti u analizi podataka o katastrofama,
ranoj detekciji, donoSenju odluka i planiranju intervencija. U
globalnom kontekstu suofavamo se s raznolikim prirodnim
katastrofama, a analiza njihove distribucije i ucestalosti je
kljuéna za razvoj efikasnih strategija upravljanja rizicima. U
radu je koriS¢enjem podataka iz Medunarodnog centra za bazu
podataka o Kkatastrofama EM-DAT, dat pregled klju¢nih
kategorija katastrofa - geofizicke, meteoroloske i hidroloske, u
Republici Srbiji i u svetu, za period od 2010. do 2023. godine,
kao i moguénosti primene vestacke inteligencije koja mozZe imati
klju¢nu ulogu u svim fazama upravljanja katastrofama.

Kljuéne reci-vestacka inteligencija; maSinsko ucenje; prirodne
katastrofe

1. UvoD

Performanse vestacke inteligencije (VI) obicno zavise od
pristupa kvalitetnim podacima, maSinskom ucenju i odabiru
odgovaraju¢eg  arhitektonskog  modela. Razvojem i
implementacijom naprednih tehnickih alata i pristupa, kao $to
su sateliti, dronovi i daljinsko snimanje, koris¢enje razli¢itih
mreza, kao S§to su meteoroloske, hidrometeoroloske i
seizmicke, podaci o Zemlji se brzo povecavaju. Ocekuje se da
¢e maSinsko ucenje biti znaCajno prisutno u aplikacijama
smanjenja rizika od katastrofa. Primena VI u upravljanju
katastrofama obuhvata cetiri faze: ublazavanje, priprema,
odgovor i oporavak. Prema registrovanim dogadajima, vecina
VI aplikacija usmerena je na fazu odgovora na katastrofu [1].

VI moze i treba da pomogne da se izgradi odrziviji svet [2].
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Prirodne nepogode poput poplava, zemljotresa i pozara
mogu prouzrokovati znac¢ajnu $tetu i gubitak zivota. Razvoj VI
poslednjih godina pruza nove moguénosti za unapredenje
odgovora na katastrofe i ublazavanje njihovih posledica [3].
VI, posebno masinsko ucenje, igra sve znacajniju ulogu u
smanjenju rizika od katastrofa (DRR-disaster risk reduction) -
od prognoziranja ekstremnih dogadaja i1 razvoja mapa
opasnosti do otkrivanja dogadaja u stvarnom vremenu,
pruzanja situacione svesti i podrske odlucivanju.

Prirodne katastrofe, bez obzira na njihovu prirodu ili uzrok,
cesto imaju devastirajuci uticaj na zajednice i infrastrukturu.
Tokom proteklih decenija, svet je svedoCio sve veem broju
katastrofalnih dogadaja koji su rezultirali ozbiljnim socio-
ekonomskim gubicima.

U ovom kontekstu, efikasno upravljanje rizicima i
pravovremena reakcija postaju kljuéne. Kada je re¢ o
upravljanju katastrofama, VI nalazi primenu u svim fazama
procesa pocevsi od preventivnih mera i pripreme, preko brzog i
efikasnog odgovora u trenucima krize, pa sve do faze oporavka
i rehabilitacije. Zanimljivo je, da je uprkos ovom Sirokom
spektru primene, najvec¢i fokus trenutno na fazi intervencije.
Razlog tome moze se traziti u mogucnosti VI sistema da pruze
brze 1 precizne informacije u kritiCnim trenucima,
omogucavaju¢i donosiocima odluka da reaguju u realnom
vremenu [4].

Ucestalost 1 intenzitet prirodnih nepogoda, posebno
poplava, beleze porast u poslednjim godinama, a ocekuje se da
¢e klimatske promene dodatno da pogorSaju ove dogadaje.
Povecéana dostupnost i broj satelita sa neprekidno unapredenim
prostornim i vremenskim rezolucijama mogu pruziti efikasne
izvore podataka koji pomazu u realnom vremenu u naporima
od procene opasnosti do spasilackih operacija. Analiza ovih
obimnih podataka zahteva visoko efikasne algoritme koji mogu
brzo i tacno generisati rezultate u dinamickom okruzenju. VI
pruza priliku za ponovljivu, pravovremenu i pouzdanu obradu
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podataka. Nakon $to su podaci mapirani, izazov je obezbediti
brzu dostavu prostornih informacija korisnicima i donosiocima
odluka na nacin koji je lako razumljiv i dostupan [5].

Na Sl. 1 su ilustrovane inicijative usmerene na sprecavanje,
smanjenje ili potpuno otklanjanje prirodnih katastrofa, ¢ime se
istovremeno minimiziraju i socio-ekonomski izazovi i gubici.

Sistemi ranog o
upravljanja

Predvidanje
seizmicke aktivnosti

Koordinacija
odgovora na
katastrofe

Ublazavanje
klimatskih promena

Prevencija Sumskih

Predvidanje i
upravljanje
poplavama

Slika 1. Vestacka inteligencija u otkrivanju prirodnih katastrofa [6]

VI se odnosi na tehnologije koje imitiraju ili ¢ak nadmasuju
ljudsku inteligenciju u obavljanju odredenih zadataka.
Masinsko ucenje, kao podskup VI koji ukljucuje nadgledano
ucenje (npr. random forest ili decision trees), nenadgledano
ucenje (npr. K-sredina) ili pojacano ucenje (npr. Markovljev
proces odlucivanja), moze se pojednostaviti kao parsiranje
podataka u algoritme koji ufe iz podataka radi vrSenja
klasifikacije ili predvidanja [7].

II.  METODE VESTACKE INTELIGENCIJE

Istrazivanje se bazira na pregledu stanja istrazivanja i
prakse primene VI u upravljanju katastrofama, klasifikujuéi
metode VI u nekoliko kategorija: nadgledano ucenje,
nenadgledano ucenje, duboko ucenje, pojacano ucenje, kao i
duboko pojacano ucenje [1].

A.  Nadgledano ucenje

Nadgledano ucenje u maSinskom ucenju predstavlja
kljuénu paradigmu u kojoj model apsorbuje znanje iz
oznacenih podataka kako bi stekao sposobnost pravilnog
mapiranja ulaznih podataka na odgovarajuée ciljne izlazne
vrednosti. Ova tehnika se Cesto koristi za efikasno reSavanje
problema predvidanja ili klasifikacije, gde model uc¢i implicitne
obrasce i veze izmedu ulaza i izlaza.

Nadgledano ucenje postavlja temelje za razvoj modela
sposobnih za donoSenje preciznih predvidanja na osnovu
prethodno oznacenih primera. Vazno je napomenuti da
nadgledano ucenje omogucava modelu da generalizuje svoje
znanje na nove, nepoznate situacije. Ovaj pristup doprinosi

razvoju inteligentnih sistema koji su sposobni prilagoditi se i
donositi ispravne odluke u razli¢itim kontekstima [8].

B. Nenadgledano ucenje

U dinami¢nom svetu masinskog ucenja, gde podaci postaju
klju¢ni faktor za donoSenje odluka, jedan od vaznih pristupa je
nenadgledano ucenje. Nenadgledano ucenje, klju¢na grana
maSinskog ucenja, omoguéava modelima da autonomno
istrazuju obrasce u neoznaCenim podacima. Bez potrebe za
unapred definisanim ciljevima, ovaj pristup je od sustinskog
znacaja u situacijama gde nedostaju oznaceni podaci ili gde je
potrebno istraziti inherentne karakteristike informacija [8].

Jedan od znacajnih primera primene nenadgledanog ucenja
je klasterovanje. Ovde, model samostalno identifikuje sli¢nosti
izmedu podataka i grupiSe ih u klastere [9]. Ovaj pristup
omogucava automatsko otkrivanje sustinskih struktura, Sto
doprinosi dubljem razumevanju podataka [10].

Nenadgledano ucenje predstavlja istrazivacki izazov.
Omogucava modelima da sami otkrivaju sustinske strukture,
doprinoseéi Sirem razumevanju informacija. U svetu gde se
koli¢ina podataka neprestano povecava, nenadgledano ucenje
postaje nezaobilazna komponenta koja omogucava modelima
da samostalno istrazuju svet podataka, otkrivajuéi nevidljive
obrasce i doprinoseéi Sirem razumevanju informacija.

C. Duboko ucenje

Duboko ucenje predstavlja metode uCenja iz podataka gde
se racunanje vrsi kroz viSeslojne neuronske mreze i obradu.
Pojam "duboko" u metodologiji dubokog ucenja odnosi se na
koncept viSe nivoa ili faza kroz koje se podaci obraduju radi
izgradnje modela vodenog podacima [11].

Duboko ucenje je klasa algoritama koja koristi vise slojeva
kako bi progresivno izvlacila karakteristike iz ulaznih
podataka, poboljSavaju¢i performanse uenja i pokrivajuéi
Sirok spektar primena. lako moZze zahtevati dugo vreme obuke,
ovi algoritmi su posebno pogodni za re$avanje problema ocene
Stete, detekcije pokreta, prepoznavanja lica, predvidanja
transporta i obrade prirodnog jezika u podrsci upravljanju
katastrofama. Duboko ucenje moze imati viSe definicija, ali
uglavnom podrazumeva tehniku masinskog ucenja koja koristi
mnogo slojeva za izdvajanje i transformaciju karakteristika iz
podataka, sa fokusom na nadgledano ili nenadgledano ucenje
[12].

Dakle, duboko ucenje igra klju¢nu ulogu u transformaciji
masinskog ucenja, omogucavaju¢i modelima da samostalno
nauce reprezentacije podataka i reSavaju kompleksne zadatke.

D. Pojacano ucenje

Kroz ucenje iz serije pojacanja (gde se koriste kazne i
nagrade kao pozitivni i negativni signali), koriste se algoritmi
za ucenje pojacanja kako bi se reSavali problemi orijentisani ka
cilju donosenja odluka u sekvencijalnom redosledu i oblikuju
se kao Markovljevi procesi odluc¢ivanja [8].

Markovljevi procesi odluc¢ivanja modeliraju stohasticke
sekvencijalne prelaze izmedu stanja, pruzajuéi osnovu za
efikasno reSavanje problema odlucivanja [13]. Kombinacija
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dubokog ucenja i Markovljevih procesa odlucivanja éesto se
koristi za modeliranje i predvidanje dinami¢nih interakcija u
kompleksnim stvarnim situacijama. U svetu poja¢anog ucenja,
kljutna veza izmedu korisnika i1 okruzenja omogucava
adaptivne odluke i interakciju na osnovu povratnih informacija,
koriste¢i fundamentalne koncepte kao Sto su Markovljeva
svojstva i procesi. Ovi alati pruzaju sposobnost razumevanja i
efikasne navigacije u sloZzenim okruzenjima [14]. Ovaj metod
je Cesto koriS¢en u situacijama gde je potrebno postizanje
odredenih ciljeva kroz sekvencijalne korake, kao $to su
problemi robotike, upravljanje resursima ili kontrola semafora.

E. Duboko pojacano ucenje

Duboko pojaano ucenje kombinuje ucenje pojacanja sa
dubokim neuronskim mrezama, teze¢i stvaranju autonomnih
sistema koji sami uce 1 razvijaju strategije za ostvarivanje
dugoro¢nih nagrada. Duboko pojacano ucenje ima izuzetne
performanse u reSavanju problema sa kompleksnim
sekvencijalnim zadacima, kao $to su racunarski vid, robotika,
finansije, pametne mreZe, itd. Zahteva veliku koli¢inu podataka
za obuku i vreme obuke da bi postiglo prihvatljive
performanse, pa duboko pojacano ucenje ponekad postaje
izuzetno racunski zahtevno [1].

Duboko pojacano ucenje takode predstavlja izazov zbog
potrebe za preciznim podeSavanjem hiperparametara kako bi se
postigle optimalne performanse. Pored toga, postoji rastuci
interes za razvoj interpretabilnih modela unutar dubokog
pojacanog ucenja, kako bi se omogucilo bolje razumevanje
odluka koje modeli donose. Uz to, kontinuirano istrazivanje i
razvoj novih tehnika regularizacije i optimizacije naglasava
potrebu za stalnim unapredenjem alata i metoda u ovoj oblasti
[15].

III. REPUBLIKA SRBIJA I PRIRODNE KATASTROFE:
VESTASKA INTELIGENCIJA ZA ANALIZU I PREVENCIJU

U svetu u kojem Zivimo, suo¢avamo se sa raznovrsnim
prirodnim katastrofama koje ¢esto ostavljaju trajne posledice
na zivote 1 imovinu ljudi. Analiza distribucije 1 ucestalosti
razli¢itih vrsta prirodnih katastrofa kljucna je za razvoj
efikasnih strategija upravljanja rizicima. U nastavku ¢emo se
fokusirati na tri kljuéne kategorije katastrofa: geofizicke,
meteoroloske i hidroloske i dati prikaz istih u Republici Srbiji i
u svetu. Cilj ove analize je pruziti dublje razumevanje
dinamike prirodnih katastrofa na svetskom nivou, istrazujuéi
kako se Republika Srbija integrise u ovu sliku nedaca.

Koris¢enje VI za upravljanje katastrofama moze spasiti
zajednice, Zivote i egzistencije ljudi. Trenutno, VI moze
predvidati Cetiri vrste prirodnih katastrofa: zemljotrese,
erupcije vulkana, uragane i tornada.

Zemljotresi — istrazivaci "hrane" informacione sisteme VI
seizmickim slikama kako bi ih obucili. VI analizira podatke i
uci o obrascima razli¢itih zemljotresa, a zatim moze predvideti
gde se zemljotresi i naknadni potresi mogu dogoditi.

Erupcije vulkana — istraziva¢i pruzaju VI seizmicke i
geografske informacije, i mogu dobiti tacne prognoze buduc¢ih
erupcija vulkana.

Uragani i tornada — VI sistemi prate satelitske slike,
predvidaju putanju uragana ili tornada i mogu odrediti jacinu
oluje [7].

Za potrebe ovog rada koristili smo Medunarodni centar za
bazu podataka o katastrofama - EM-DAT. EM-DAT sadrzi
podatke o pojavama i posledicama preko 26.000 masovnih
katastrofa Sirom sveta od 1900. godine do danas$njeg dana.
Baza podataka se sastavlja iz razlicitih izvora, ukljucuju¢i UN
agencije, nevladine organizacije, reosiguravajuée kompanije,
istrazivacke institute i novinske agencije. Centar za istrazivanje
epidemiologije katastrofa (CRED) (Centre for Research on the
Epidemiology of Disasters) distribuira podatke u otvorenom
pristupu za nekomercijalnu upotrebu.

Glavni cilj baze podataka je da posluzi potrebama
humanitarnih akcija na nacionalnom i medunarodnom nivou.
Inicijativa ima za cilj da racionalizuje donoSenje odluka za
strategije pripreme za Kkatastrofe i1 smanjenje rizika od
katastrofa, kao i da pruzi objektivhu osnovu za procenu
ranjivosti i postavljanje prioriteta [16].

Koriste¢i podatke EM-DAT, u Republici Srbiji su u periodu
od 2010. do 2023. godine zabeleZene geofizicke (zemljotresi-
pomeranje tla), hidroloske (poplave-opste, re¢ne i brze poplave
koje nastaju iznenada otapanjem snega) i meteoroloske (hladni
talasi, topli talasi, teski zimski uslovi) katastrofe.

Uz pomo¢ podataka koje nam pruza EM-DAT, autori su
izvrsili selekciju podataka po vremenskim katastrofama i uz
pomo¢ MS Office Excell-a je predstavljena procentualna
graficka zastuplljenost vremenskih katastrofa u periodu od
2010-2023. godine.

Na Sl. 2 je dat pregled prirodnih katastrofa koje su se
dogodile u Republici Srbiji u periodu od 2010. do 2023.
godine.

Prirodne katastrofe u Republici Srbiji u periodu od 2010. do
2023 godine
30.00%
25.00%
25.00% 2188%
20.00%
15.63%
15,00% 12.50%
9.38%
10.00% =
6,25% 6,25%
5.00% 3.13% l I I
0.00% .
Zemljotres Talas Teski Hladnitalas  Oluje Poplava Brza Retna
vruéine zimski (opita) poplava  poplava
uslovi
Geofizicke Meteoroloske Hidroloske

Slika 2.  Prirodne katastrofe u Republici Srbiji u periodu od 2010. do 2023.

godine, prema podacima EM DAT

Ako uzmemo u obzir navedene podatke o prirodnim
katastrofama logi¢no se namece zakljuak da se Republika
Srbija, poput mnogih zemalja, suocava sa razli¢itim prirodnim
nepogodama koje mogu znacajno uticati na Zzivote ljudi i
infrastrukturu. Analizom podataka o prirodnim katastrofama od
2010. do 2023. godine, mozemo identifikovati kljucne tacke
koje zahtevaju poseban akcenat kako bi se unapredila priprema
i odgovor na ove izazove.
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Jedan od znacajnih aspekata koji se izdvaja je ucestalost
teSkih zimskih uslova (15,63%). Ovi uslovi ¢esto dovode do
otezanog saobracaja, energetskih poteskoca i opasnih situacija
po zdravlje. Stoga je klju¢no usmeriti napore na odrzavanje
puteva, obezbedivanje adekvatnog grejanja i edukaciju javnosti
0 bezbednom ponasanju tokom zimskih meseci.

Druga vazna tacka su poplave koje Cine znacajan deo
prirodnih katastrofa (brze poplave - 21,88%, recne poplave -
25,00%). Ove poplave razliCitog porekla zahtevaju raznolike
strategije upravljanja. Izgradnja sistema odbrane od poplava,
razvoj sistema ranog upozoravanja i obrazovanje gradana o
postupanju tokom poplava postaju imperativi za smanjenje
rizika.

Zemljotresi, iako manje ucestali, ¢ine deo prirodnih
katastrofa (3,13%). Iako ova cifra moze delovati niska, vazno
je napomenuti da zemljotresi mogu imati katastrofalne
posledice. Stoga je od sustinske vaznosti fokusirati se na
izgradnju infrastrukture otporne na zemljotrese i obrazovanje
javnosti o bezbednim postupcima tokom potresa.

Hladni talasi (9,38%) i oluje (6,25%) takode zahtevaju
posebnu paznju. Ovi fenomeni mogu dovesti do energetskih
poremecaja, Stete na objektima i opasnosti po bezbednost ljudi.
Ojacavanje infrastrukture, posebno energetskih sistema, i
efikasno upravljanje vodama kljuéni su za smanjenje rizika
tokom ovih nepogoda.

Na Sl. 3 je dat pregled prirodnih katastrofa koje su se
dogodile u svetu u periodu od 2010. do 2023. godine.

Prirodne katastrofe u svetu u periodu od 2010. do 2023.
godine
10.00% 36.37%
35.00%
30.00%
25.00% 22.27%
20.00%
15.00% 1y 950, 12.25%
10.00% 9.07%
2410 9
R e 4ﬁn
0.00% = =
Zemljores  Talas Teski  Hladnitalas  Oluje Poplava Brza Recna
vruéine zimski (opsta) poplava poplava
uslovi
Geofizicke Meieoroloske Hidroloske
Slika 3. Prirodne katastrofe u svetu u periodu od 2010. do 2023. godine,

prema podacima EM DAT

Sa Sl. 3 se uocava da geofizicki zemljotresi, kao ozbiljan
rizik po Zivote i infrastrukturu, ¢ine 11,28% ukupnih prirodnih
katastrofa u svetu. Ove nepogode Cesto imaju nepredvidive i
katastrofalne posledice, a njihova distribucija je globalna, sa
naglaskom na seizmicki aktivnim regionima. S obzirom na ovu
visoku ucestalost, neophodno je unapredenje tehnologije za
ranu detekciju i razvoj sistema upozoravanja kako bi se
smanyjile Stete.

Potom, talasi vrucine, teSki zimski uslovi, hladni talasi i
oluje predstavljaju razli¢ite aspekte meteoroloskih nepogoda
koje zajedno Cine znacajan deo ukupnih prirodnih katastrofa
(17,84%). Klimatske promene doprinose povecanoj ucestalosti
ekstremnih meteoroloskih dogadaja. Odgovor na ove izazove

zahteva unapredenje sistema za pracenje vremenskih uslova,
kao i edukaciju i pripremu populacije za ekstremne situacije.

I na kraju, hidroloske katastrofe, sa posebnim osvrtom na
poplave, cine najveéi deo ukupnih prirodnih Kkatastrofa
(70,89%). Opste poplave, brze poplave i recne poplave sve
zajedno Cine veci deo podataka. Ova visoka ucestalost ukazuje
na potrebu za sistemima za upravljanje vodama, efikasnim
planiranjem naseljenih podrudja i investicijama u infrastrukturu
koja moze smanyjiti rizik od poplava.

Analiziraju¢i kljuéne kategorije katastrofa, u Republici
Srbiji u 1 svetu mozemo izdvojiti nekoliko vaznih zakljucaka.

Geofizicke katastrofe, pre svega zemljotresi, ¢ine manji deo
ukupnih rizika u Republici Srbiji u poredenju sa svetskim
procentima. Ipak, njihova prisutnost naglasava potrebu za
pazljivim pristupom seizmi¢kom riziku, bez obzira na njegov
manji obim.

Kada su u pitanju meteoroloske katastrofe, Republika
Srbija se isti¢e po vecem procentu u odnosu na globalni prosek.
Teski zimski uslovi i hladni talasi Cine znacajan deo ovog
segmenta, ukazuju¢i na potrebu za prilagodavanje lokalnim
klimatskim karakteristikama.

Hidroloske katastrofe, posebno poplave, iako izazivaju
znacajan rizik, imaju neSto manji udeo u Republici Srbiji u
poredenju sa svetskim prosekom. Ovo moze biti povezano s
regionalnom topografijom, ali i ukazuje na vaznost odrzivog
upravljanja vodama.

VI donosi revolucionarne moguénosti u upravljanju
prirodnim katastrofama u Republici Srbiji. Kljuéne oblasti gde
VI ima znacajan doprinos obuhvataju rano upozoravanje,
analizu rizika, upravljanje resursima 1 logistikom,
komunikaciju sa javno$cu i analizu uticaja klimatskih promena.
Kombinacija dubokog ucenja, geoprostornih analiza i
optimizacije resursa omogucava efikasan odgovor i bolje
planiranje intervencija u slu¢aju nepogoda. VI obeéava
transformaciju nacina kojim bi se Republika Srbija nosila sa
izazovima prirodnih katastrofa, pruzajuci temelj za sigurniju i
otporniju buduénost.

IV. ZAKLJUCAK

Vestacka inteligencija sa posebnim osvrtom na tehnike
masinskog ucenja, pokazuje znacCajan potencijal u smanjenju
rizika od katastrofa i poboljSanju odgovora na njih. Primena VI
obuhvata sve faze upravljanja katastrofama, od preventivnih
mera i pripreme, do brzog reagovanja u trenucima krize, pa sve
do faze oporavka.

U radu su naglasene kljuéne metode VI, ukljucujudi
nadgledano ucenje, nenadgledano ucenje, duboko ucenje,
pojacano ucenje i duboko pojacano ucenje. Svaka od ovih
tehnika ima svoje prednosti i primene u kontekstu upravljanja
katastrofama.

Takode, ovi koncepti se mogu primeniti na situaciju u
Republici Srbiji, gde je analizirana ucestalost razlicitih vrsta
prirodnih katastrofa od 2010. do 2023. godine. Identifikovane
su kljucne tacke koje zahtevaju poseban akcenat, ukljucujuci
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teske zimske uslove, poplave, zemljotrese i druge meteoroloske
nepogode.

Na kraju mozemo zakljuciti da je VI kljucna za efikasno
upravljanje rizicima od katastrofa, pruzajuci brze i precizne
informacije, poboljSavaju¢i odlucivanje i doprinoseci opstoj
otpornosti zajednica na katastrofe.

U buducnosti, kontinuirano istrazivanje i implementacija
VI ¢e biti od sustinskog znacaja za izgradnju sigurnijeg i

v w7

otpornijeg drustva pred sve ¢eS¢im izazovima prirodnih
katastrofa.
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ABSTRACT

In recent years, advancements in artificial intelligence
have opened new possibilities for more effective risk
management and mitigation of natural disasters, which pose a
serious challenge for countries worldwide. Artificial
intelligence methods, such as supervised learning,
unsupervised learning, deep learning, reinforcement learning,
and deep reinforcement learning, as discussed in this paper,
can be used in the analysis of disaster data, early detection,
decision-making, and intervention planning. On a global
scale, we are faced with various natural disasters, and
analyzing their distribution and frequency is crucial for
developing effective risk management strategies. This paper
provides an overview of key disaster categories - geophysical,
meteorological, and hydrological in the Republic of Serbia
and globally, for the period from 2010 to 2023, as well as the
potential applications of artificial intelligence, which can play
a crucial role in all phases of disaster management.
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